
想象一下，你教一个从未见过猫的孩子认猫。你不会给他背诵 “猫有四条腿、胡须和尾巴 ”
的定义，而是指着不同的猫说 “这是猫 ”，指着狗说 “这不是猫 ”
。几次之后，孩子的大脑就神奇地建立了一种直觉，哪怕看到一只奇形怪状的猫也能认出它。在 1958
年，心理学家 弗兰克 ·罗森布拉特（ Frank Rosenblatt）
提出了一个大胆的问题：我们能否用数学和电路，造出一个像人脑一样通过 “经验 ”
来学习的机器？这就是著名论文《感知机：一种用于信息存储与组织的概率模型》所要回答的核心命题。

这篇论文之所以成为 AI
史上的里程碑，是因为它彻底改变了计算机处理信息的范式。在此之前，计算机只能执行程序员写死的逻辑规
则；而 感知机（ Perceptron）
则提出了一种全新的架构：它不预设答案，而是通过不断接收反馈、调整内部参数来 “学会 ”区分事物。

罗森布拉特将感知机设计为一个模拟生物神经元的系统。它就像是一个拥有多个旋钮的决策器：每个输入信
号（比如图像上的一个像素点）都有一个对应的 权重（ Weight）
，代表这个信号的重要性。感知机将所有加权信号汇总，如果总和超过某个 阈值（ Threshold） ，它就输出 “
是 ”，否则输出 “否 ”。最关键的是，当它判断错误时，系统会自动微调这些权重 ——
猜对了就强化当前连接，猜错了就削弱或反转连接。这种机制被称为 感知机收敛算法 ，它是现代深度学习中 “
梯度下降 ”和 “反向传播 ”的直系祖先。

这篇论文最迷人的地方在于它的哲学高度。罗森布拉特没有把感知机仅仅当作一个分类工具，而是将其视为
一种 信息存储与组织
的概率模型。他敏锐地指出，生物记忆并不是像硬盘那样精确存储每一个比特，而是一种统计意义上的 “趋势 ”
。

分布式存储： 知识不存在于某一个特定的 “神经元 ”
里，而是分散在整个网络的连接权重中。即使部分单元损坏，整体功能依然可以运作，这完美解释了
人脑的容错性。
泛化能力：
感知机不仅能记住训练过的样本，还能对从未见过的相似样本做出正确反应。罗森布拉特证明了这种 “
举一反三 ”的能力是网络结构的自然涌现，而非人为编程的结果。
环境适应性： 论文强调感知机是一个开放系统，它的 “智能 ”
来自于与环境的持续交互。这种观点在当时行为主义盛行的年代，为后来的认知革命埋下了伏笔。
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尽管感知机在 1960年代末曾因无法解决简单的 “异或问题 ”
而遭遇寒冬，但它的基因从未消失。今天我们所熟知的 人工智能 ，本质上就是多层感知机的叠加与进化。

维度 1958年的感知机 今天的深度学习

结构 单层线性分类器 数百层的非线性神经网络

学习方式 简单的误差修正规则 基于微积分的反向传播算法

应用场景 识别简单的几何图形 自动驾驶、大语言模型、蛋白质折叠

核心理念 通过调整权重实现学习 通过调整数十亿参数实现智能涌现

罗森布拉特在论文结尾曾预言： “感知机最终可能能够识别人、叫出他们的名字、翻译语言 ……”
在当时这被视为科幻狂想，而如今这已成为我们日常生活的现实。重读这篇文献，我们不仅是在回顾一段技术
史，更是在见证人类试图理解自身思维奥秘的伟大尝试。它提醒我们：
真正的智能不是被设计出来的，而是在与世界的互动中生长出来的。
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